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GÖRÜNTÜLERDE ANOMALİ TESPİTİ

Görüntülerde anomali tespiti tarım, sağlık, güvenlik gibi pek çok alanda sıklıkla kullanılmaya başlanmıştır. Gelişen teknoloji ile birlikte bu alanda kısa zamanda çok mesafe kat edilmiş, anomali tespiti üzerine yapılan çalışmalar sonucunda pek çok yöntem geliştirilmiştir. Bu çalışmada, görüntü verileri için uyarlanmış mevcut anomali tespit tekniklerinin bir derlemesi yapılmıştır. Mevcut yöntemlerin bir değerlendirmesi yapılırken Üretici Çekişmeli Ağlar da  detaylı bir şekilde incelenmiştir. Anomali tespiti, geleneksel yöntemler ve modern yaklaşımlar olarak iki ana kolda incelenebilir. Geleneksel yöntemleri İstatistiksel Yöntemler ve Doku Analizi gibi teknikler oluştururken, modern yaklaşımlarda ise Makine Öğrenmesi, Evrişimler Sinir Ağları ve Otomatik Kodlayıcılar bulunmaktadır. Bu çalışmada, modern yaklaşımlara yer verilmiştir. Ek olarak son yıllarda gelişen ve anomali tespitinde kullanılan Üretici Çekişmeli Ağlar’a çeşitleri ile birlikte detaylıca yer verilmiştir. Bununla birlikte bu yöntemlerin kullanım alanları, verimliliği, avantajları ve dezavantajları bir arada verilmiştir.  Son olarak gelecek çalışmalar hakkında bazı fikirler sunulmuştur. 
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ANOMALY DETECTION ON IMAGES
[bookmark: _GoBack]
Anomaly detection in images has started to be used frequently in many fields such as agriculture, health and security. Along with the developing technology, much progress has been made in this field in a short time, and many methods have been developed as a result of studies on anomaly detection. In this study, a compilation of current anomaly detection techniques adapted for image data is made. While making an evaluation of the existing methods, Producer Contention Networks were also examined in detail. Anomaly detection can be examined in two main branches as traditional methods and modern approaches. While its traditional methods create techniques such as Statistical Methods and Texture Analysis, modern approaches include Machine Learning, Convolutions Neural Networks and Autoencoders. In this study, modern approaches are included. In addition, Producer Contested Networks, which have developed in recent years and are used in anomaly detection, are given in detail along with their varieties. However, the usage areas, efficiency, advantages and disadvantages of these methods are given together. Finally, some ideas for future work are presented.
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